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Abstrak

Dengan menggunakan metode data mining dapat diolah untuk memperoleh informasi dan
membantu dalam pengambilan keputusan, jumlah data transaksi penjualan dalam setiap pembelian
obat dapat menimbulkan data dan berbagai macam permasalahan, misalnya seperti persediaan stok
obat, dan data transaksi penjualan, dengan teknik data mining dapat diperoleh. analisis perilaku
konsumen dalam melakukan transaksi pola pembelian obat, dapat diketahui apa yang biasanya
kebanyakan orang beli, penerapan Algoritma Apriori diharapkan dapat membantu dalam
membentuk kombinasi barang. Proses berdasarkan pola pembelian obat dapat dilakukan dengan
menerapkan metode algoritma apriori, pola pembelian obat berkunjung dapat dilakukan dengan
melihat hasil kecenderungan konsumen untuk membeli obat kombinasi 3 itemset. Dengan
menghitung High Frequency Pattern Analysis dan Association Rule Formation, support minimal
30% memiliki kombinasi 3 item yaitu MOLAGIT PER TAB (M1), VIT C TABLET (V2), dan
PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) dengan support diperoleh hasil 33,33 %, dan keyakinan
minimal 65% bahwa terdapat 6 aturan asosiasi final.

Kata Kunci: Data Mining dan Algoritma Apriori.

PENDAHULUAN

Kebiasaan masyarakat dalam mengkonsumsi obat karena sebagai salah satu cara untuk
menyembuhkan dan mencegah berbagai penyakit. Apotek Sekar Adi yang terletak di
kawasan Depok merupakan salah satu Apotik yang menjual berbagai macam obat dan
menerima resep dokter (Sukawirasa et al., 2008), (Hafidz, 2021), (Celarier, n.d.). Pengolahan
data di Apotek Sekar Adi masih sangat sederhana, banyaknya data transaksi penjualan
dalam setiap pembelian obat dapat menimbulkan data dan berbagai macam masalah, salah
satu contohnya adalah persediaan stok obat, dan data transaksi penjualan, untuk itu
berdasarkan pada metode penambangan data untuk data tersebut. menjadi data yang lebih
bermanfaat dan dapat meningkatkan kualitas penjualan (Cindiyasari, 2017), (CS, 2019),
(Aditomo Mahardika Putra, 2021).

Dengan menggunakan metode data mining dapat diolah untuk memperoleh informasi dan
membantu dalam pengambilan keputusan, dengan teknik data mining dapat dianalisis
perilaku konsumen dalam melakukan transaksi pola pembelian obat, data transaksi
pembelian obat dapat diolah kembali sehingga dapat menghasilkan pola pembelian obat
kepada konsumen (Savestra et al., 2021), (BRONDONG, n.d.), (NASIONAL, n.d.). Salah satu
metode data mining yang digunakan dalam penelitian ini adalah Algoritma Apriori.
Algoritma Apriori termasuk dalam aturan asosiasi yaitu untuk mencari kumpulan item
yang sering ada dalam data, algoritma Apriori merupakan proses untuk menentukan aturan
asosiasi yang memenuhi syarat minimum support dan syarat minimum (Amin, 2020),
(SETIYANTO, 2016), (Marlyna, 2017).
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Dapat dilihat obat apa yang biasanya dibeli oleh kebanyakan orang, penerapan Algoritma
Apriori diharapkan dapat membantu dalam membentuk kombinasi barang, kemudian
dilakukan pengujian apakah kombinasi tersebut memenuhi syarat support dan confidence
yang menjadi nilai-nilainya. yang telah ditentukan oleh pengguna (Heaverly & EWK, 2020),
(Isnain et al., 2021), (V. A. Safitri et al., 2019). Jika memenuhi nilai support dan confidence
maka hasil tersebut dapat membantu dalam menentukan pola pembelian obat berdasarkan
kebiasaan konsumen (Pinem, 2018), (Endang Woro Kasih, 2018).

KAJIAN PUSTAKA

Data Mining

Data mining adalah proses pengumpulan dan pengolahan data yang bertujuan untuk
mengekstrak informasi penting pada data. Proses pengumpulan dan ekstraksi informasi
tersebut dapat dilakukan menggunakan perangkat lunak dengan bantuan perhitungan
statistika, matematika, ataupun teknologi Artificial Intelligence (Al) (Hendrastuty, 2021),
(Styawati et al., 2021), (Dharma et al., 2020). Data mining sering disebut juga Knowledge
Discovery in Database (KDD). Data mining adalah metode dalam ilmu komputer yang
biasa digunakan dalam proses pencarian knowledge. Tahapan di dalamnya berguna untuk
mencari pola-pola tertentu dari data yang ada pada database (V. A. D. Safitri & Anggara,
2019), (V. A. Safitri et al., 2020). Biasanya, metode ini banyak ditemukan pada bidang
machine learning dan statistika. Pada awalnya, metode penambangan data dikembangkan
karena kompleksitas kerja komputer yang semakin meningkat. Namun, disinilah
keuntungan adanya data mining adalah proses pengumpulan dan seleksi data yang lebih
praktis (Supriadi & Oswari, 2020), (Putri et al., 2021). Data mining adalah sebuah proses
menemukan sesuatu bermakna dengan memilah data melalui repository dengan bantuan
teknologi sosialisasi pola, statistik, serta matematika. data mining adalah sebuah aktivitas
analisa data yang memiliki jumlah besar demi menemukan pola (pattern) dan aturan (rule)
yang berguna (Rossi et al., 2021), (Susanto et al., 2021), (Hasan, 2018). Data mining dilakukan
untuk memenuhi beberapa tujuan tertentu. Berikut ini adalahtujuan- tujuan dari data
mining: Sebagai sarana menjelaskan (Explanatory). Sebagai sarana konfirmasi
(Confirmatory). Sebagai sarana eksplorasi (Exploratory) (Pramita et al., n.d.), (Bertarina &
Arianto, 2021). Data mining juga disebut sebagai serangkaian proses untuk menggali nilai
tambah berupa pengetahuan yang selama ini tidak diketahui secara manual dari suatu
kumpulan data. Data mining adalah kegiatan menemukan pola yang menarik dari data
dalam jumlah besar, data dapat disimpan dalam database, data warehouse, atau
penyimpanan informasi lainnya (Agustina & Bertarina, 2022), (Sanjaya et al., 2014), (Songati,
2018). Data mining berkaitan dengan bidang ilmu-ilmu lain, seperti database system, data
warehousing, statistik, machine learning, information retrieval, dan komputasi tingkat
tinggi. Selain itu, data mining didukung oleh ilmu lain seperti neural network, pengenalan
pola, spatial data analysis, image database, signal processing (Kurniawan, 2020), (Mathar et
al., 2021), (Damayanti et al., 2021).

Algoritma Apriori

Algoritma Apriori adalah algoritma yang paling terkenal untuk menemukan pola frekuensi
tinggi (Kustinah & Indriawati, 2017). Pola frekuensi tinggi adalah pola-pola item di dalam
suatu database yang memiliki frekuensi atau support di atas ambang batas tertentu disebut
dengan istilah minimum support. Pola frekuensi tinggi ini digunakan untuk menyusun
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aturan assosiatif dan juga beberapa Teknik data mining lainnya (An’ars, 2022), (Anars et al.,
2018), (Saputra, 2020b). Algoritma apriori termasuk jenis aturan asosiasi pada data mining.
Aturan yang menyatakan asosiasi antara beberapa atribut sering disebut affinity analysis
atau market basket analysis. Algoritma Apriori dibagi menjadi beberapa tahap yang disebut
iterasi (Suwarni et al., 2022), (Handayani et al., 2022). Tiap iterasi menghasilkan pola
frekuensi tinggi dengan panjang yang sama dimulai dari iterasi pertama Yyang
menghasilkan pola frekuensi tinggi dengan panjang satu. Di iterasi pertama ini, support
dari setiap item dihitung dengan men-scan database. Setelah support dari setiap item
didapat, item yang memiliki support di atas minimum support dipilih sebagai pola
frekuensi tinggi dengan panjang 1 atau sering disingkat 1-itemset (Saputra, 2020a), (AS &
Baihagi, 2020), (Akbar, 2019). Singkatan k-itemset berarti 1 set yang terdiri dari k item.
Iterasi kedua menghasilkan 2-item set yang tiap setnya memiliki 2 item. Pertama dibuat
kandidat 2- itemset dari kombinasi semua 1-itemset (Bonar Siregar, 2021), (Budiman & Sidiq,
n.d.). Lalu untuk tiap kandidat 2-itemset ini dihitung supportnya dengan menscan database.
Support disini artinya jumlah transaksi dalam database yang mengandung kedua item
dalam kandidat 2-itemset (PUSPITASARI, n.d.), (PRASETYAWAN, n.d.). Setelah support
dari semua kandidat 2-itemset didapatkan, kandidat 2-itemset yang memenuhi syarat
minimum support dapat ditetapkan sebagai 2- itemset yang juga merupakan pola frekuensi
tinggi dengan panjang 2 (an Environmenta, n.d.), (Yuninda, 2020).

METODE

Mengidentifikasi permasalahan dalam analisis pola pembelian obat di Apotek Sekar Adi.
Metode penelitian yang digunakan adalah:

Teknik Pengumpulan Data

Pengamatan

Observasi atau observasi langsung adalah teknik pengumpulan data melalui pengamatan
langsung terhadap penelitian. Observasi yang dilakukan dalam penelitian ini adalah di
Apotek Sekar Adi. Teknik observasi bertujuan untuk mengamati keadaan di suatu tempat
sekaligus mengumpulkan data dan mengamati secara langsung.

Wawancara
Proses memperoleh informasi untuk kepentingan penelitian dengan menjawab dan
berkomunikasi langsung dengan nara sumber apoteker.

Hipotesis
HO: Tidak terdapat pengaruh positif penggunaan Algoritma Apriori terhadap perilaku
konsumen dalam melakukan pola pembelian obat.

H1: Terdapat pengaruh positif penggunaan Algoritma Apriori terhadap perilaku konsumen
dalam melakukan transaksi pola pembelian obat.

Tahap Penelitian

Tahapan yang dilakukan dalam penelitian ini dijelaskan dalam bagan berikut:

Analisis Asosiasi dikenal juga sebagai salah satu teknik data mining yang menjadi dasar
dari berbagai teknik data mining lainnya. Khususnya salah satu tahap dari analisis asosiasi
yang disebut analisis pola frequensi tinggi (frequent pattern mining) menarik perhatian
banyak peneliti untuk menghasilkan algoritma yang efisien [5]. Penting tidaknya suatu
aturan asosiatif dapat diketahui dengan dua parameter, yaitu support dan confidence.
Support (nilai penunjang) adalah persentase kombinasi item tersebut dalam database,
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sedangkan confidence (nilai kepastian) adalah kuatnya hubungan antar item dalam aturan
asosiasi.

HASIL DAN PEMBAHASAN
Pembahasan

Daftar Obat Bebas

Berikut data obat bebas dari bulan Juli, Agustus, September, Oktober, November, dan
Desember 2018 yang sudah melalui beberapa tahapan Knowledge Discovery Database
(KDD) dengan jumlah 10 data obat bebas yaitu:

Tabel 1. Data Obat Bebas 2018
Nama Obat
MOLAGIT PER TAB
MICROLAX
PANADOL (BIRU)
TERMOREX SYR
VIT A IPI
SANGOBION KAPSUL
MYLANTA
VIT C TABLET
PARACETAMOL 500 MG TABLET
CALLUSOL

Z
=)

O[O |G| D W (N

[EN
o

Pembentukan Kode Data Obat Bebas
Dengan membuat pengkodean data obat bebas untuk mempermudah pembuatan tabel
tabulasi pada tahap selanjutnya, dapat dilihat pada table berikut ini:

Tabel 2. Pengkodean Obat Bebas

No Nama Obat Kode
1 | MOLAGIT PER TAB M1
2 | MICROLAX M2
3 | PANADOL (BIRU) P1
4 | TERMOREX SYR T1
5| VITAIPI Vi1
6 | SANGOBION KAPSUL S1
7 | MYLANTA M3
8 | VIT C TABLET V2
9 | PARACETAMOL 500 MG TABLET| P2
10| CALLUSOL Cc1

Tabulasi Data Penjualan Obat Bebas
Pada data transaksi penjualan obat dibentuk tabel tabular yang akan mempermudah dalam
mengetahui berapa banyak item yang ada dibeli dalam setiap transaksi dapat dilihat pada
table berikut ini:

Tabel 4. Tabulasi Data Penjualan Obat Bebas

Transaksi Bulan Ke-| M1| M2| P1| T1| V1| S1 | M3| V2| P2 | C1
1 0|0 ((1]0]0]0 |1 |O0]1 1
2 1T {1 |0(0|O0OfO0O O |1|1 |O
3 0|0 (1]0]0O|0 O |1]|1 |O
4 0|jo0of(0j1|1|0 |1 ]|O0]|1 |O
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5 0|1 ({0j0j0O]0O |0 |O]|1 |O
6 100|001 |O |1]|1
Jumlah 2 |12 (2]1]1]1 |1 |3]|]6 |1

Analisis Pola Frekuensi Tinggi
Pembentukan Pola Kombinasi Satu Itemset. Proses pembentukan C1 atau disebut dengan 1

itemset dengan jumlah minimum support = 30% Dengan rumus sebagai berikut:
¥ Transaksi yang mengandung A

Support= (A) = L Transaksi *100% (D
Berikut merupakan perhltungan pembentukan 1
IM2T1EVIESL 2 EPJ. 1
ltemset Yt . & ll]lil% * 100% 100% ll]lil% +* 100%
2+100% £ +100% 2 +100% : * mn%zﬂ = 2+ 100%
1. MOLAGIT PER TAB (M1) = =33,33%
2. MICROLAX, (M2) = = =33,33%
3. PANADOL (BIRU), (P1) = = =33,33%
= - =16,67%
4. TERMOREX SYR, (T1)
5.VITAIPI, (V1) = = =16,67%
6. SANGOBION KAPSUL, (S1) = = =16,67%
7.MYLANTA, (M3) = = =33,33%
8. VIT C TABLET, (V2) = = =50%
9. PARACETAMOL 500 MG, (P2) = = =100%
10. CALLUSOL, (C1) = = =16,67%

Hasil perhitungan 1 Itemset dapat dilihat pada table berikut:
Tabel 5. Daftar Support Dari Setiap ltem

No | Nama Iltem| Jumlah Support
1 M1 2 33,33%
2 M2 2 33,33%
3 P1 2 33,33%
4 T1 1 16,67%
5 V1 1 16,67%
6 S1 1 16,67%
7 M3 2 33,33%
8 \'2/ 3 50%
9 P2 6 100%
10 C1 1 16,67%

Setelah melakukan perhitungan 1 itemset dan memilih itemset yang telah memenuhi
minimum support maka dapat dilihat pada table berikut ini:
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Tabel 6. Daftar Obat Bebas 1 Itemset Dengan Support Yang Telah Ditentukan

No Nama Item| Jumlah Support
1 M1 2 33,33%
2 M2 2 33,33%
3 P1 2 33,33%
4 M3 2 33,33%
5 V2 3 50%
6 P2 6 100%

Pembentukan Pola Kombinasi Dua Itemset. Proses pembentukan C2 atau disebut dengan 2
itemset dengan jumlah minimum support = 30% Dengan rumus sebagai berikut:
L Transaksi yang mengandung A dan B « 1000
Support=(A n B): ¥ Transaksi (2)
Berikut merupakan beberapa perhitungan pembentukan 2 itemset:
1. MOLAGIT PER TAB (M1), MICROLAX (M2)

Y Transaksi yang mengandung Adan B 1
— & — #1009 _ 16 67%
MOLAGIT PER TAB (M1), PANADOL(BIRU) (P1)
¥ Transaksi yang mengandung 4 dan B o
— & - = 10004 _ O()/
3. MOLAGIT PER TAB (M1), TERMOREX SYR (T1)
L Transaksi yang mengandung Adan B 0
— A - = = 10004 _ O(y

4. MOLAGIT PER TAB (M1), VIT A IPI (v1)
Y Transaksi yang mengandung 4 dan B
— A — # 10004 _ 0%
5. MOLAGIT PER TAB (M1), SANGOBION KAPSUL (S1)
L Transaksi yang mengandung Adan B 1
— A - = 10004 _ 16 67%
6. MOLAGIT PER TAB (M1), MYLANTA (M3)
_ L Transaksi yang m::lzgmzddug Adan B E « 10004 _ O()/
7. MOLAGIT PER TAB (M1), VIT C TABLET (V2)

¥ Transaksi yang mengandung Adan B 2

= . =7 *100% _ 33 330

N

Setelah melakukan perhitungan 2 itemset dan memilih itemset yang telah memenuhi
minimum support maka dapat dilihat pada table berikut ini:

Tabel 7. Daftar Obat Bebas 2 Itemset Dengan Support Yang Telah Ditentukan

No| Itemset | Jumlah | Support
1| M1,V2 2 33,33
2| M1,pP2 2 33,33
3| M2,p2 2 33,33
4| P1,P2 2 33,33
5| M3,p2 2 33,33
6| V2,P2 3 50%

Pembentukan Pola Kombinasi Tiga Itemset. Proses pembentukan C3 atau disebut dengan 3

itemset dengan jumlah minimum support = 30% Dengan rumus sebagai berikut:
¥ Transaksi yvang mengandung 4.8 dan C
# 1000%

Support=(A NB nC)= ¥ Transaksi (3)
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Berikut merupakan beberapa perhitungan pembentukan 3 itemset:
1. MOLAGIT PER TAB (M1), MICROLAX (MZ) PANADOL(BIRU) (P1)

¥ Transaksi yang mengandung AF dan C
_ 6 — * 1':":'[':'—"-0-_ 00/

2. MOLAGIT PER TAB (M1), MICROLAX (MZ) TERMOREX SYR (T1)

I Transaksi yang m:ugﬂ ndung A.B dan C ) E +1000%_ 0%

3. MOLAGIT PER TAB (M1), MICROLAX (MZ) VIT AIPI (V1)

¥ Transaksi yang m:ugﬂ ndung A8 dan € ) E « 1000 _ 0%

4, MOLAGIT PER TAB (M1), MICROLAX (MZ) SANGOBION KAPSUL (S1)
B Y Transaksi yang m:zgn ndung A.B dan C _ E «100% _ 0%

5. MOLAGIT PER TAB (M1), MICROLAX (MZ) MYLANTA (M3)

¥ Transaksi yang mengandung AB dan C o
5 I #1000 _ 00/

6. MOLAGIT PER TAB (M1), MICROLAX (M2) VIT C TABLET (V2)
L Transzaksi yang mengandung A.F dan € 1

e :— *"1':":":%}_16 67%
7. MOLAGIT PER TAB (M1), MICROLAX (M2), PARACETAMOL 500 MG TABLET
(P2)

¥ Transaksi yang mengandung AB dan C 1

: =5 “100% = 16,67%
Setelah melakukan perhitungan 3 itemset dan memilih itemset yang telah memenuhi
minimum support maka dapat dilihat pada table berikut ini:

Tabel 8. Daftar Obat Bebas 3 Itemset Dengan Support Yang Telah Ditentukan
No | Itemset | Jumlah | Support
1| M1V2,P2| 2 33,33

Karena kombinasi 4 itemset tidak ada yang memenuhi minimal support 30 %, maka
kombinasi 3 itemset yang memenuhi untuk pembentukan asosiasi dan pencarian nilai
support dihentikan.

Pembentukan Aturan Asosiasi

Setelah semua pola frekuensi tinggi ditemukan, barulah dicari aturan asosiasi yang
memenuhi syarat minimum untuk confidence dengan menghitung confidence aturan
asosiatif A,B — C. Dengan minimum confidence= 65% menggunakan rumus berikut:
Confidence = (4). Berikut merupakan beberapa perhitungan Confidence:

MOLAGIT PER TAB (M1), VIT C TABLET (V2), PARACETAMOL 500 MG TABLET
(P2)

= = =100%

MOLAGIT PER TAB (M1), PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) VIT C TABLET
(V2)

= = =100%

VIT C TABLET (V2), PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) MOLAGIT PER TAB
(MI)

= = =100%

Hasil perhitungan confidence dapat dilihat pada table berikut:
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Tabel 9. Hasil Aturan Asosiasi

No Itemset Confidence

1 | Jika membeli MOLAGIT PER TAB (M1), VIT C TABLET (V2), 2/2 | 100%
maka akan membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2)

2 | Jika membeli MOLAGIT PER TAB (M1), PARACETAMOL 500 2/2 | 100%
MG TABLET (P2), maka akan membeli VIT C TABLET (V2)

3 | Jika membeli VIT C TABLET (V2), PARACETAMOL 500 MG 2/3 | 66.67%
TABLET (P2) maka akan membeli MOLAGIT PER TAB (M1)

4 | Jika membeli VIT C TABLET (V2) MOLAGIT 2/3 | 66,67%

PER TAB (M1),
maka akan membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2)

5 | Jika membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) 2/3 | 66,67%
VIT C TABLET (V2), maka akan membeli MOLAGIT PER TAB (M1)

6 | Jika membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) 2/2 | 100%
MOLAGIT PER TAB (M1), maka akan membeli VIT C TABLET
(V2)

Dapat dilihat dari tabel 9. bahwa semua aturan asosiasi memenuhi syarat batas minimum
confidence yaitu 65% maka didapat:

Jika membeli MOLAGIT PER TAB (M1), VIT C TABLET (V2), maka akan membeli
PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2)

Jika membeli MOLAGIT PER TAB (M1), PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2),
maka akan membeli VIT C TABLET (V2)

Jika membeli VIT C TABLET (V2), PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) maka
akan membeli MOLAGIT PER TAB (M1)

Jika membeli VIT C TABLET (V2), MOLAGIT PER TAB (M1), maka akan membeli
PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2)

Jika membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), VIT C TABLET (V2), maka
akan membeli MOLAGIT PER TAB (M1)

Jika membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), MOLAGIT PER TAB (M1),
maka akan membeli VIT C TABLET (V2)

Aturan Asosiasi Final
Aturan asosiasi final berdasarkan minimal support dan minimal confidence yang
telah ditentukan, dapat dilihat pada table dibawah ini:

Tabel 10. Hasil Aturan Asosiasi Final
No Itemset Support | Confidence

1 | Jika membeli MOLAGIT PER TAB (M1), VIT C TABLET (V2), 33,33% 100%
maka akan membeli

PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2)
2 | Jika membeli MOLAGIT PER TAB (M1), PARACETAMOL 500 33,33% 100%
MG TABLET (P2), maka

akan membeli VIT C TABLET (V2)
3 | Jika membeli VIT C TABLET (V2), 33,33% 66.67%
PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) maka akan membeli
MOLAGIT PER TAB (M1)

4 | Jika membeli VIT C TABLET (V2) MOLAGIT PER 33,33% 66,67%
TAB (M1),
maka akan membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2)
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5 | Jika membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) 33,33% 66,67%
VIT C TABLET (V2), maka akan membeli MOLAGIT PER
TAB (M1)

6 | Jika membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) 33,33% 100%
MOLAGIT PER TAB (M1), maka akan membeli VIT C TABLET
(V2)

Berdasarkan hasil perhitungan minimal support dan minimal confidence maka dapat
disimpulkan rule kombinasi pola pembelian obat sebagai berikut:

MOLAGIT PER TAB (M1), VIT C TABLET (V2), PARACETAMOL 500 MG TABLET
(P2) dengan nilai support 33,33% dan nilai confidence 100%, aturan tersebut berarti
“100%” dari penjualan obat bebas yang memuat item MOLAGIT PER TAB (M1), VIT C
TABLET (V2) juga akan membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), sedangkan
nilai support 33,33% dari seluruh penjualan obat bebas yang memuat ketiga item tersebut.
MOLAGIT PER TAB (M1), PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), VIT C TABLET
(V2) dengan nilai support 33,33% dan nilai confidence 100%, aturan tersebut berarti
“100%” dari penjualan obat bebas yang memuat item MOLAGIT PER TAB (M1),
PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) juga akan membeli VIT C TABLET (V2),
sedangkan nilai support 33,33% dari seluruh penjualan obat bebas yang memuat ketiga
item tersebut.

VIT C TABLET (V2), PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), MOLAGIT PER TAB
(M1) dengan nilai support 33,33% dan nilai confidence 66,67%, aturan tersebut berarti
“66,67%” dari penjualan obat bebas yang memuat item VIT C TABLET (V2),
PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) juga akan membeli MOLAGIT PER TAB (M1),
sedangkan nilai support 33,33% dari seluruh penjualan obat bebas yang memuat ketiga
item tersebut.

VIT C TABLET (V2), MOLAGIT PER TAB (M1), PARACETAMOL 500 MG TABLET
(P2) dengan nilai support 33,33% dan nilai confidence 66,67%, aturan tersebut berarti
“66,67%" dari penjualan obat bebas yang memuat item VIT C TABLET (V2), MOLAGIT
PER TAB (M1) juga akan membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), sedangkan
nilai support 33,33% dari seluruh penjualan obat bebas yang memuat ketiga item tersebut.
PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), VIT C TABLET (V2), dan MOLAGIT PER
TAB (M1) dengan nilai support 33,33% dan nilai confidence 66,67%, aturan tersebut
berarti “66,67%” dari penjualan obat bebas yang memuat item PARACETAMOL 500 MG
TABLET (P2), VIT C TABLET (V2), juga akan membeli MOLAGIT PER TAB (M1),
sedangkan nilai support 33,33% dari seluruh penjualan obat bebas yang memuat ketiga
item tersebut.

PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), MOLAGIT PER TAB (M1), dan VIT C
TABLET (V2) dengan nilai support 33,33% dan nilai confidence 100%, aturan tersebut
berarti “100%” dari penjualan obat bebas yang memuat item PARACETAMOL 500 MG
TABLET (P2), MOLAGIT PER TAB (M1) juga akan membeli VIT C TABLET (V2),
sedangkan nilai support 33,33% dari seluruh penjualan obat bebas yang memuat ketiga
item tersebut.

Pengujian Dengan Tanagra

Pengujian pada Tanagra dapat terbentuk dengan langkah-langkah yang telah ditentukan,
yaitu sebagai berikut:
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Memasukan file dataset yang akan diolah pada Tanagra

Gambar 1 Memasukan File Dataset

Pilih Data Visualization dan pilih View Dataset lalu di drop ke dataset yang sudah
dimasukan diawal, klik kanan pada View Dataset lalu pilih view, maka akan tampil format
tabular seperti berikut:

T

Gambar 2 View Data Set

Kemudian pilih Define Status dan pilih seluruh Attributes lalu klik Ok, maka akan tampil
seperti berikut:

{1450 - View ctases 1 A} (6 SRR TB SHCASHT -~ =l

S tomminn Mata 1o learring o tearring stsasiment Seore T Aesaciation

Gambar 3 Define Status

Selanjutnya pilih Association, klik Frequent Itemset dan drop pada Define Status, lalu klik
kanan pilih parameters dan masukan Minimum Support yang telah ditentukan, maka akan
tampil seperti berikut:

Gambar 4 Association

Klik kanan pada Frequent Itemse kemudian klik kanan pilih execute lalu klik kanan lagi
pilih View, maka akan tampil seperti berikut:
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Gambar 5 View

Selanjutnya pilih Association,klik A Priori dan drop pada Define Status, lalu klik kanan
pilin parameters masukan Minimum Support yang telah sudah dimasukan pada tahap
sebelumnya dan masukan minimum Confidence yang sudah ditentukan, kemudian klik Ok
maka akan tampil seperti berikut:

- ——

Gambar 6 A Priori

Klik kanan pada A Priori kemudian klik kanan pilih execute lalu klik kanan lagi pilih View,
maka akan tampil seperti berikut:

Gambar 7 Execute

Dari hasil yang sudah didapat melalui perhitungan manual dengan menghitung Analisis
Pola Frekuensi Tinggi dan Pembentukan Aturan Asosiasi, serta melakukan pengujian
dengan tanagra hasil akhir yang didapat adalah sama. Terdapat pengaruh positif dengan
menggunakan Algoritma Apriori pada perilaku konsumen dalam melakukan transaksi pola
pembelian obat. Dengan minimal support 30% terdapat kombinasi 3 itemset yaitu:
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MOLAGIT PER TAB (M1), VIT C TABLET (V2), dan PARACETAMOL 500 MG
TABLET (P2) dengan hasil support yang didapat 33,33%, dan minimal

confidence 65% terdapat 6 association rules yaitu:

Jika membeli MOLAGIT PER TAB (M1), VIT C TABLET (V2), maka akan membeli
PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) dengan hasil confidence yang didapat adalah
100%

Jika membeli MOLAGIT PER TAB (M1), PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2),
maka akan membeli VIT C TABLET (V2) dengan hasil confidence yang didapat adalah
100%

Jika membeli VIT C TABLET (V2), PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) maka
akan membeli MOLAGIT PER TAB (M1) dengan hasil confidence yang didapat adalah
66,67%

Jika membeli VIT C TABLET (V2), MOLAGIT PER TAB (M1), maka akan membeli
PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) dengan hasil confidence yang didapat adalah
66,67%

Jika membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), VIT C TABLET (V1), maka
akan membeli MOLAGIT PER TAB (M1) dengan hasil confidence yang didapat adalah
66,67%

Jika membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), MOLAGIT PER TAB (M1),
maka akan membeli VIT C TABLET (V2) dengan hasil confidence yang didapat adalah
100%.

SIMPULAN

Beberapa kesimpulan yang dapat diambil adalah: Proses pembelian obat dapat dilakukan
dengan menerapkan data mining dengan metode algoritma Apriori dan pengaruh positif
menggunakan Algoritma Apriori terhadap perilaku konsumen dalam melakukan transaksi
pola pembelian obat, pola pembelian obat dapat dilakukan dengan melihat hasil
kecenderungan konsumen untuk membeli obat berdasarkan kombinasi 3 koleksi barang.
menyiapkan perbekalan obat yang dibutuhkan konsumen. Hasil aturan yang telah
ditentukan ditentukan oleh yang ditentukan, mulai dari jumlah data, perhitungan pola
frekuensi tinggi dengan minimal support 30% dan pembentukan aturan asosiasi dengan
kepercayaan minimal 65% dan Hasil akhir dari aturan asosiasi yang dihitung secara
manual dan diuji menggunakan tanagra, dapat dilihat sebagai berikut:

MOLAGIT PER TAB (M1), TABLET VIT C (V2), TABLET PARACETAMOL 500 MG
(P2) dengan nilai support 33,33% dan nilai confidence 100%. TAB (M1), VIT C TABLET
(V2) juga akan membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), sedangkan nilai
supportnya adalah 33,33% dari seluruh penjualan obat bebas yang mengandung ketiga item
tersebut.

MOLAGIT PER TAB (M1), PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), VIT C TABLET
(V2) dengan nilai support 33,33% dan nilai confidence 100%. TAB (M),
PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) juga akan membeli VIT C TABLET (V2),
sedangkan nilai dukungannya adalah 33,33% dari seluruh penjualan obat bebas yang
mengandung ketiga item tersebut.

VIT C TABLET (V2), PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), MOLAGIT PER TAB
(M1) dengan nilai support 33,33% dan nilai confidence 66,67%, aturan tersebut berarti
“66,67%” dari penjualan obat bebas yang memuat item VIT C TABLET (V2),
PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2) juga akan membeli MOLAGIT PER TAB (M1),
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sedangkan nilai support 33,33% dari seluruh penjualan obat bebas yang memuat ketiga
item tersebut.

VIT C TABLET (V2), MOLAGIT PER TAB (M1), PARACETAMOL 500 MG TABLET
(P2) dengan nilai support 33,33% dan nilai confidence 66,67%, aturan tersebut berarti
“66,67%” dari penjualan obat bebas yang memuat item VIT C TABLET (V2), MOLAGIT
PER TAB (M1) juga akan membeli PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), sedangkan
nilai support 33,33% dari seluruh penjualan obat bebas yang memuat ketiga item tersebut.
PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), VIT C TABLET (V2), dan MOLAGIT PER
TAB (M1) dengan nilai support 33,33% dan nilai confidence 66,67%, aturan tersebut
berarti “66,67%" dari penjualan obat bebas yang memuat item PARACETAMOL 500 MG
TABLET (P2), VIT C TABLET (V2), juga akan membeli MOLAGIT PER TAB (M1),
sedangkan nilai support 33,33% dari seluruh penjualan obat bebas yang memuat ketiga
item tersebut.

PARACETAMOL 500 MG TABLET (P2), MOLAGIT PER TAB (M1), dan VIT C
TABLET (V2) dengan nilai support 33,33% dan nilai confidence 100%, aturan tersebut
berarti “100%” dari penjualan obat bebas yang memuat item PARACETAMOL 500 MG
TABLET (P2), MOLAGIT PER TAB (M1) juga akan membeli VIT C TABLET (V2),
sedangkan nilai support 33,33% dari seluruh
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